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GENETISKO ALGORITMU IZMANTOSANA KLASIFIKACIJA

Problema

Darba tiek pétita klasifikacijas problema. Klasifikacijas probléma ir dati, kuri 1r jasagrupe, piemeram, klases. Tas
ir veids, ka analizét datus. Iespgjams klasifikacijas problémas risinajums ir lémumu koks. Sadus risindgjumus var iz-

mantot GA (genétiskie algoritmi), veicot to kombinéSanu, lai iegiitu labakus risinajumus.

Meérkis

Magistra kursa darba mérkis ir izpetit GA izmantoSanas iesp&jas klasifikacija.

Uzdevumi

1. Izpétit veiktos petijumus par klasifikaciju, kuri izmanto GA;
2. Noteikt galvenas idejas prieks autora risinajuma izstrades;

3. Iesakt 1zstradat autora risinajumu klasifikacijas problemai, 1zmantojot GA.

Rezultati

Tika apskatiti citi veiktie petijumi par klasifikaciju, kuri 1zmanto GA. GA izmantoSanas iesp€jas ir apkopotas ze-
mak esoSaja diagramma.

Tika noteiktas galvenas idejas prieks autora risinajuma izstrades. Piemeéram, eksperimenti tika veikti ar publiski
pieejamam UCI (University of California, Irvine) datu kopam [2]. Tika iesakta autora risinajuma izstrade klasifikaci-
jas problémai valoda JAVA, izveidojot GA atribiitu selekcijas risinajumu. Atribiitu selekcija tika veikta WEKA k tu-
vako kaiminu klasifikacnjas algoritmam [1]. Tiek piedavata unikala risinajuma struktiira un jaunas idejas krustmijai
un mutacijai. Izstradato struktiiru var apskatit pa laba.

Veiktajos eksperimentos apstiprinajas tas, ka GA atributu selekcija var izmest lielu dalu atribuitu, ka ar1 1egit da-
Zu procentu precizitates uzlabojumu. Ievérojams rezultats ir izmesti 70% atribuitu un vairak dala gadijumu, bet uzla-
bojumi precizitat€ ne vienmer tika iegtiti. Vislielakais uzlabojums eksperimentos bija par 5% UCI Viskonsinas kriits

veéza prognozesSanas datu kopas [2] test€Sanas rezultatam.
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Secinajumi
Problemas risinajums ir 1esakts, piedavajot GA atribiitu selekcijas risinajumu prieks klasifikacijas. Autora jauna

1deja prieks krustmijas lau) no mazakas labako individu grupas 1zveidot tiem Iidzigu lielaku individu grupu. Izstrada-

ta autora mutacija lauj palielinat individu dazadibu, likvid€jot vienadus individus.

Turpmakie darbi

Izstradato atributu selekciju var izmantot, ka pirmo soli klasifikaciyja. Varétu veidot ansambla tipa strukturu, kura
izmanto klasifikacijas noteikumus, iesaistit citus klasifikatorus Saja struktiira, izm&ginat dazadus struktiiras variantus,

1zstradat citu deriguma funkciju, veikt individu inicializéSanu, kas nav nejausa, un veikt talakus eksperimentus.
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